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DESCRIPTOR ) M\ >

Conocimiento y dominio de técnicas analiticas multivariables complejas,
conjugando la teoria con la practica en investigaciones sociales reales.

OBJETIVOS FORMATIVOS

1- Conocimiento y uso de técnicas de analisis multivariable a nivel avanzado,
mostrando su adecuacién a objetivos concretos de investigacion.

2- Manejo de software para el analisis de datos (Excel, SPSS, Amos)

3- Profundizar de manera tedrica y practica en las diferentes fases que
convergen en la aplicacidon de técnicas multivariables (desde los preliminares
del analisis hasta la presentacion de los resultados).

4- Avanzar en los criterios de calidad en la ejecucién de las diferentes técnicas
analiticas.

5- Conseguir que los alumnos sean capaces de planificar y aplicar la estrategia
analitica que mas se adecue a una investigacién concreta.

COMPETENCIAS A DESARROLLAR

En consonancia con la Memoria modificada del Master, esta asignatura optativa
esta especialmente relacionada con la adquisicidon de las siguientes competencias:
basicas (CB), generales (CG), transversales (CT) y especificas (CE)!:

BASICA:

CB6 - Poseer y comprender conocimientos que aporten una base u oportunidad
de ser originales en el desarrollo y/o aplicacion de ideas en un contexto de
investigacion

CB7 - Que los estudiantes sepan aplicar los conocimientos adquiridos y su
capacidad de resolucidn de problemas en entornos nuevos o poco conocidos

L Véase una relacién mas completa de éstas en: http://pendientedemigracion.ucm.es/info/mmccss/plan.html.
Téngase en cuenta que dichas competencias se comparten a su vez con otras asignaturas.
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dentro de contextos mas amplios (o multidisciplinares) relacio
de estudio

ados con su~area .

CB10 - Que los estudiantes posean las habilidades de aprendizaje que les
permitan continuar estudiando de un modo que habra de ser en gran medida
autodirigido o autéonomo.

GENERALES:

CG3 - Demostrar capacidad de iniciativa e invencidén para elegir o idear métodos
de investigacién segun las demandas de estudio social.

TRANSVERSALES:

CT1 - Capacidad de aplicar los conocimientos adquiridos en metodologia de la
investigacion al analisis de fendmenos, situaciones o problemas sociales.

CT5 - Capacidad de auto-aprendizaje y de buUsqueda autéonoma de la
informacidn, que permita abordar el estudio de técnicas novedosas o areas de
aplicaciones nuevas, asi como avanzar hacia la consecucién de una tesis doctoral
en los casos que se busque ese objetivo.

ESPECIFICAS:

CE3 - Conocimiento y uso de técnicas estadisticas de analisis multivariable.

METODOLOGIA DOCENTE

De acuerdo con los créditos que el plan de estudios asigna a esta asignatura, el
temario programado se desarrollard tanto de forma tedrica como practica,
poniendo especial énfasis en el componente practico:

e Teoria: exposicion tedrica acompanada de ejemplos ilustrativos de analisis
con datos reales, para facilitar la comprension de los contenidos tedricos. Se
pondra especial énfasis en las condiciones de aplicacién de los diferentes
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modelos estadisticos, la adecuacidon de su uso y la inte
resultados (mas que sus derivaciones matematicas).

rpretacion de_los

e Practica: analizar una encuesta real (elegida por el alumno) aplicando la
totalidad de las técnicas estadisticas explicadas. Esta practica de mayor
relieve se suma a otras parciales: 1) interpretacion pormenorizada de
diferentes salidas de ordenador (a la par que se explican los contenidos
tedricos de cada técnica analitica); 2) busqueda y explicacién (por parte del
alumno) de investigaciones reales que hayan aplicado cada una de las
técnicas analiticas multivariables y su exposicién en clase.

De modo que la distribucion de las actividades docentes se ajustard a los
siguientes apartados que marca la Memoria del Master:

e Sesiones teodricas, de caracter magistral o similar (acompanadas de
ejemplos y debate, con participacion de estudiantes a partir de la
documentacion bibliografica u otros materiales propuestos).

e Sesiones practicas (de discusiones y exposiciones sobre supuestos
practicos; de ejercicios en aula, salas informaticas o laboratorio, etc.).

e Tutorizacion de trabajos individuales o en equipo que precisan actividad
formativa no-presencial.

e Aprovechamiento del campus virtual para difusion de materiales de apoyo a
la docencia, entrega de ejercicios y correccién de los mismos.

¢ Seminarios, conferencias o similares, con invitados externos o expertos.

TEMARIO

1. Regresion logistica y su aplicacion a la investigacién social (formacidn
complementaria al “Tema 3. Analisis de regresion logistica” de Ia
asignatura “Taller / Laboratorio de analisis multivariante”)

Relacion con otras técnicas analiticas multivariables
Supuestos basicos para su correcta realizacidon

Fases principales en su aplicacion

Preliminares del analisis: la preparacién de los datos
Obtencién del modelo y su interpretacién

Ajuste y eficacia predictiva del modelo de regresién logistica
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2. Analisis discriminante y su complementariedad con otras técnicas \._
multivariables

Distintividad y fundamentos del analisis discriminante

Requisitos para su correcta aplicacion

Fases principales en su realizacion

Preliminares del analisis: decisiones clave y analisis previos de las
diferencias grupales

Estimacidén e interpretacién de las funciones discriminantes candnicas
Evaluaciéon de la capacidad predictiva de las funciones discriminantes
Interpretacion de los resultados: tablas y representaciones graficas
Validez de los modelos discriminantes

Aplicacion conjunta con otras técnicas analiticas multivariables:

— Modelos con una sola funcidon discriminante versus regresion
logistica

— Modelos con mas de wuna funcidn discriminante como
complemento al analisis de conglomerados

3. La especificidad del andlisis factorial confirmatorio

Del analisis factorial exploratorio al confirmatorio: supuestos basicos
Preparacién de los datos para el analisis

Especificacién y estimacion de los parametros del modelo
Evaluacion del modelo y su reespecificacion

4. Modelos de Ecuaciones Estructurales

e Origenes del modelado de ecuaciones estructurales y su relacién con
otras técnicas multivariables
Supuestos basicos del modelado de ecuaciones estructurales

e Fases principales en la obtencion de un modelo de ecuaciones
estructurales

o Especificacion del modelo causal y su identificacién: los modelos
estructural, de medicién, su articulacién y especificacion del modelo
global

e Preparaciéon de los datos para el analisis: tratamiento de los casos sin
respuesta y matrices de datos

e Estimacion del modelo: métodos alternativos de estimacion de
parametros

e Evaluacion de los modelos estructural y de medicion: estimaciones
erréneas, atipicos y el ajuste del modelo global

e Mejora del modelo: su modificacidon o reespecificacion
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e Modelos complejos (multinivel, multi-grupo,
bootstrapping)
e Presentacion del modelo final

~ No-recursivos,

5. Analisis de series temporales

Caracterizacion y finalidad de las series temporales
Consideraciones previas sobre los datos de una serie temporal
Componentes de una serie temporal

Criterios de deteccién del modelo

Andlisis de tendencia, estacionalidad y ciclo

Alisado de series temporales

Prediccion en el analisis de series temporales
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METODO DE EVALUACION

Se adoptard un sistema combinado de evaluacidn continua y calificacién
programada de actividades formativas relacionadas con las competencias previstas,
basado en los criterios y aspectos siguientes. En todo caso, para ser evaluado y
superar la asignatura (que tiene un caracter presencial), se requiere la asistencia al
80% de las sesiones, como minimo. La calificacién final se compondra y ponderara
del modo siguiente:

e Asistencia y participacion en clase (10%).
e Exposicion de lecturas y de practicas concretas (10%).

e Aplicacion de las diferentes técnicas analiticas multivariables explicadas en
una encuesta real (50%).

e Evaluacién continua que se complementara con un examen tedrico-practico
de los contenidos del programa exigidos para superar la asignatura (30%).

TIf: (+34) 91 394 2671 (Secretaria del Departamento)
Fax: (+34) 91 394 2673

Email: master.metodologia@cps.ucm.es WWW.ucm. eS/I n fO/m MCCSS




a en Metodologia de la Investigacion e
1 en Ciencias Sociales: Innovaciones y Aplicaciones

Departamento de Sociologia IV
Facultad de Ciencias Politicas y Sociologia
Universidad Complutense de Madrid

INFORMACION DE CONTACTO L / o

Departamento de Sociologia IV

Facultad de Ciencias Politicas y Sociologia
Universidad Complutense de Madrid
Campus de Somosaguas, s/n

28223 - Pozuelo de Alarcén

Madrid (Espafia)

Wy
o http://www.ucm.es/info/mmccss

Ma del Rosario Alvarez Gonzalez
“9
: TIf: (+34) 91 394-2975

roalvare@cps.ucm.es

@ Horario de tutorias (despacho 2401B): miércoles de 16:00 a 18:30 hs.

Sara Tena Reiff

I
g TIf: (+34) 91 394 - 2799

s.tena@ucm.es

@ Horario de tutorias (despacho 3218):
e Lunesy martes: de 18:30 a 20:30 hs.
e Miércoles: de 16:30 a 18:30 hs.
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